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Définition :

Les algorithmes de segmentation d’image, au cœur de l’intelligence artificielle appliquée à la
vision par ordinateur, sont des outils puissants capables de découper une image numérique
en régions distinctes et significatives, chacune correspondant à un objet ou une partie d’objet
spécifique. En termes business, cela signifie que plutôt que de traiter une image comme un
tout indifférencié, on peut isoler des éléments précis qui présentent un intérêt particulier
pour l’analyse et la prise de décision. On distingue principalement plusieurs types de
méthodes de segmentation. La segmentation sémantique, par exemple, attribue une
étiquette de classe à chaque pixel de l’image (voiture, piéton, ciel, etc.), permettant une
compréhension globale de la scène. La segmentation d’instance, quant à elle, va plus loin en
identifiant chaque occurrence individuelle d’un objet (par exemple, chaque voiture
séparément dans une rue bondée). Le regroupement de pixels par similarité (clustering) est
une autre approche courante, qui regroupe des pixels partageant des caractéristiques
visuelles similaires, souvent sans étiquette prédéfinie. Enfin, le découpage basé sur les
contours se concentre sur les limites nettes entre les objets, exploitant les variations de
couleur ou d’intensité pour dessiner des frontières précises. Ces algorithmes de
segmentation, utilisés en machine learning, reposent sur des techniques variées comme les
réseaux neuronaux convolutifs (CNN), les approches basées sur des seuils d’intensité, le
graph cut, la croissance de régions ou encore l’analyse de textures. Leur performance est
souvent évaluée à travers des métriques telles que l’IoU (Intersection over Union), la
précision, le rappel et le score F1, qui mesurent la qualité de la segmentation obtenue par
rapport à une vérité terrain manuellement annotée. L’intérêt pour le business réside dans les
applications multiples : en contrôle qualité industriel, les algorithmes de segmentation
permettent de détecter des anomalies sur des produits manufacturés; dans le secteur de la
santé, ils aident à l’analyse d’images médicales (IRM, scanner) pour la détection de tumeurs
ou de lésions; dans la conduite autonome, ils sont cruciaux pour identifier les piétons, les
panneaux de signalisation ou les autres véhicules; dans le domaine du retail, ils facilitent
l’analyse des flux de clients et l’optimisation de l’agencement des magasins; en agriculture
de précision, ils contribuent à surveiller la croissance des cultures et à détecter les maladies
des plantes; en imagerie satellitaire, ils permettent la cartographie et la surveillance
environnementale. En somme, l’utilisation d’algorithmes de segmentation d’image offre des
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avantages compétitifs non négligeables, améliorant l’efficacité des processus, réduisant les
coûts, ouvrant des possibilités de personnalisation accrues et permettant d’automatiser des
tâches complexes qui nécessitaient auparavant une intervention humaine fastidieuse. Les
technologies de segmentation d’image sont une part essentielle de l’évolution de l’analyse
d’images et elles sont de plus en plus accessibles grâce à des bibliothèques open-source et
des solutions d’intelligence artificielle en tant que service (AIaaS). La compréhension de ces
techniques est donc fondamentale pour les entreprises souhaitant exploiter pleinement le
potentiel de l’IA et de la vision par ordinateur.

Exemples d'applications :

Les algorithmes de segmentation d’image, un pilier de la vision par ordinateur, offrent une
multitude d’applications concrètes pour les entreprises, impactant diverses industries et
fonctions. Dans le secteur du e-commerce, par exemple, la segmentation d’image permet
une amélioration significative de l’expérience utilisateur. Imaginez un site de vente de
vêtements : au lieu de dépendre de descriptions textuelles fastidieuses, les algorithmes
identifient et isolent chaque élément d’une tenue (chemise, pantalon, chaussures),
permettant aux clients de rechercher des articles similaires basés sur l’apparence visuelle et
de créer des recommandations de produits ultra-pertinentes basées sur les styles. Cela
augmente le taux de clics, réduit les retours produits (car les attentes sont mieux alignées
avec la réalité) et fidélise la clientèle. La logistique tire également des avantages
considérables : dans les entrepôts, la segmentation d’image facilite le tri automatique des
colis par type et destination, optimise le chargement des camions en identifiant les espaces
disponibles et accélère l’inventaire en comptabilisant les articles de manière autonome. Les
erreurs humaines sont minimisées, les délais de livraison sont réduits et les coûts
opérationnels diminuent. Dans le secteur de la santé, la puissance de ces algorithmes se
révèle cruciale pour l’interprétation d’images médicales. Des techniques avancées de
segmentation permettent de délimiter précisément les tumeurs, les lésions ou les anomalies
sur les IRM, les scanners et les radiographies, offrant aux médecins un outil d’aide au
diagnostic plus précis et rapide, améliorant la planification chirurgicale et permettant un suivi
plus efficace des patients. Cela a un impact direct sur la qualité des soins et les taux de
guérison. L’agriculture de précision bénéficie également de cette technologie. En analysant
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des images de champs capturées par drones ou satellites, la segmentation d’image permet
de cartographier l’état des cultures, d’identifier les zones touchées par des maladies ou des
carences, et d’optimiser l’irrigation et l’application d’engrais. Cela permet d’augmenter les
rendements, de réduire le gaspillage et de favoriser une agriculture plus durable. La
fabrication industrielle utilise la segmentation d’image pour le contrôle qualité. Imaginez une
chaîne de production : les algorithmes peuvent détecter automatiquement les défauts sur
des produits, qu’il s’agisse de rayures, de déformations ou d’erreurs d’assemblage, assurant
ainsi une qualité constante et limitant les pertes. Les algorithmes sont également utilisés
dans la conduite autonome pour identifier les piétons, les panneaux de signalisation, les
voies de circulation et les autres véhicules. Cela permet d’améliorer la sécurité routière et de
rendre les véhicules autonomes plus fiables. L’ analyse vidéo profite de cette technique en
identifiant des actions spécifiques, en effectuant un suivi d’objets dans un flux vidéo et en
détectant des anomalies comportementales ce qui est particulièrement utile pour la
surveillance, le marketing ou le domaine sportif. Pour le secteur immobilier, la segmentation
d’image est utile pour la création de visites virtuelles en identifiant les meubles et les pièces
d’une maison permettant ainsi aux clients d’avoir une vue claire de l’agencement de la
maison à distance. De plus, la segmentation d’image permet une analyse précise du paysage
urbain ce qui est important pour les projets de développement urbains. Dans le secteur du
marketing, la segmentation d’image permet de détecter les éléments présents sur les visuels
marketing, que ce soient des produits ou des logos pour optimiser l’impact de ces publicités
ou affiches. Dans le secteur de la sécurité, la segmentation d’image peut être utilisée pour
identifier des visages, des objets ou des actions spécifiques pour améliorer la surveillance.
Pour finir, le secteur de la recherche environnementale peut profiter de la segmentation
d’image pour l’analyse de photos et de vidéos pour le suivi de la faune et de la flore,
l’identification d’espèces et l’étude des changements environnementaux. L’utilisation des
algorithmes de segmentation d’image améliore l’efficacité, optimise les processus et créer de
nouveaux modèles commerciaux. Les mots clés à retenir sont : segmentation d’image, vision
par ordinateur, e-commerce, logistique, santé, agriculture de précision, fabrication
industrielle, conduite autonome, analyse vidéo, immobilier, marketing, sécurité, recherche
environnementale, deep learning, machine learning.
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FAQ - principales questions autour du sujet :

FAQ : Algorithmes de Segmentation d’Image pour les Entreprises

Q1 : Qu’est-ce que la segmentation d’image et pourquoi est-ce important pour mon
entreprise ?

La segmentation d’image est une technique de vision par ordinateur qui consiste à diviser
une image numérique en plusieurs régions ou segments distincts. Chaque segment est
composé de pixels qui partagent des caractéristiques similaires, telles que la couleur, la
texture, l’intensité ou la profondeur. Contrairement à la simple classification d’image qui
attribue une étiquette à l’image entière, la segmentation permet de comprendre où se
trouvent les objets et comment ils sont répartis dans l’image.

L’importance pour votre entreprise réside dans les applications potentielles variées et
puissantes. Par exemple :

Contrôle qualité automatisé : Dans la fabrication, la segmentation d’image permet de
détecter les défauts sur les produits, les erreurs d’assemblage ou les anomalies sur les
matériaux, augmentant ainsi l’efficacité et réduisant les coûts liés aux rebuts.
Analyse d’images médicales : En radiologie, la segmentation permet de délimiter les
tumeurs, les organes, les fractures et autres anomalies, facilitant le diagnostic et le suivi des
traitements. Cela améliore la précision et réduit le temps d’analyse pour les professionnels
de la santé.
Véhicules autonomes : La segmentation est cruciale pour que les voitures autonomes
puissent interpréter leur environnement : identifier les routes, les piétons, les autres
véhicules et les panneaux de signalisation. Cela rend la conduite autonome plus sûre et plus
fiable.
Commerce de détail et marketing : La segmentation d’image permet d’analyser les
comportements des clients en magasin, d’identifier l’emplacement des produits sur les
étagères et d’optimiser l’agencement des magasins. Cela aide à améliorer l’expérience client
et à augmenter les ventes.
Agriculture de précision : La segmentation d’image peut être utilisée pour surveiller la santé
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des cultures, détecter les maladies des plantes, analyser la densité végétale et estimer les
rendements, permettant une gestion agricole plus efficace et durable.
Analyse d’images satellite et de télédétection : La segmentation d’image permet d’identifier
les différents types d’utilisation des sols, de surveiller la déforestation, d’évaluer les
dommages environnementaux et de planifier l’aménagement du territoire.
Sécurité et surveillance : La segmentation est utilisée pour détecter les intrusions, identifier
les objets suspects et analyser les foules dans les systèmes de surveillance. Cela renforce la
sécurité des sites sensibles et des lieux publics.

En résumé, la segmentation d’image offre des avantages concurrentiels significatifs en
automatisant des tâches, en améliorant la précision des analyses, en optimisant les
processus et en ouvrant de nouvelles perspectives d’innovation. L’investissement dans cette
technologie peut se traduire par une réduction des coûts, une amélioration de la qualité des
produits et des services, ainsi qu’une meilleure connaissance des clients et des marchés.

Q2 : Quels sont les principaux types d’algorithmes de segmentation d’image ?

Il existe une grande variété d’algorithmes de segmentation d’image, chacun ayant ses
propres forces et faiblesses en fonction des types d’images et des objectifs spécifiques. On
peut les classer en grandes catégories :

Segmentation basée sur le seuillage : C’est l’une des méthodes les plus simples. Elle consiste
à diviser l’image en régions en fonction d’une valeur seuil d’intensité. Par exemple, tous les
pixels ayant une intensité supérieure au seuil sont considérés comme appartenant à un
objet, et les autres au fond. Les algorithmes peuvent utiliser un seuil global (identique pour
toute l’image) ou des seuils adaptatifs (variables en fonction de la région). Cette méthode est
rapide, mais peut être inefficace si l’image présente des variations importantes de luminosité
ou si les objets n’ont pas une intensité distincte du fond.
Segmentation basée sur les contours : Ces algorithmes détectent les contours, c’est-à-dire
les changements brusques d’intensité, qui correspondent souvent aux limites des objets. Des
opérateurs de détection de contours, comme l’opérateur de Canny ou l’opérateur de Sobel,
sont utilisés. Une fois les contours détectés, ils peuvent être reliés pour former des régions
fermées. Cette méthode est sensible au bruit et peut produire des contours incomplets ou
fragmentés. Des techniques de post-traitement peuvent être nécessaires pour obtenir des
résultats satisfaisants.
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Segmentation basée sur les régions : Contrairement à la segmentation basée sur les
contours, ces méthodes regroupent les pixels en régions en fonction de leurs similitudes. On
distingue généralement deux approches principales :
Croissance de régions : On commence par choisir un ou plusieurs pixels “graines” et on
ajoute progressivement les pixels voisins qui ont des propriétés similaires, jusqu’à ce qu’un
critère d’arrêt soit atteint.
Fusion et division de régions : On commence par considérer toute l’image comme une seule
région, puis on divise cette région en sous-régions plus petites si elles ne sont pas
homogènes. On peut aussi fusionner des régions adjacentes si elles présentent des
similitudes.
Segmentation basée sur le clustering (Regroupement) : Ces algorithmes regroupent les pixels
de l’image en clusters (groupes) en fonction de leurs caractéristiques, tels que la couleur ou
la texture. L’algorithme k-means est un exemple courant. Les pixels appartenant à un même
cluster sont alors considérés comme faisant partie du même segment. Cette méthode est
largement utilisée et relativement facile à mettre en œuvre, mais elle peut être sensible à
l’initialisation et nécessite de choisir le nombre de clusters en amont.
Segmentation basée sur les méthodes graphiques : Ces méthodes représentent l’image
comme un graphe, où les pixels sont les nœuds et les liens entre les pixels représentent leurs
relations. Les algorithmes de segmentation cherchent alors à découper le graphe en sous-
graphes, qui correspondent aux différents segments de l’image. L’algorithme de “Min Cut”
est un exemple bien connu. Cette méthode permet de prendre en compte les relations
globales entre les pixels, mais elle peut être coûteuse en calcul.
Segmentation par apprentissage profond : Les réseaux neuronaux convolutifs (CNN) ont
révolutionné la segmentation d’image. Ils sont entraînés sur des données annotées, c’est-à-
dire des images où chaque pixel est étiqueté avec la classe à laquelle il appartient. Les CNN
sont capables d’apprendre des caractéristiques complexes et de réaliser une segmentation
très précise. Les architectures populaires incluent les réseaux FCN (Fully Convolutional
Networks), U-Net, Mask R-CNN, etc. Cette méthode est très performante, mais elle nécessite
une grande quantité de données d’entraînement et des ressources de calcul importantes.

Le choix de l’algorithme le plus approprié dépend de plusieurs facteurs, tels que la
complexité des images, les ressources de calcul disponibles, la précision souhaitée et le
temps nécessaire pour l’entraînement et le traitement des données. Souvent, il est
nécessaire de combiner différentes approches pour obtenir des résultats optimaux.

https://www.demarretonaventure.com


Algorithmes de segmentation d’image

www.demarretonaventure.com - Intégrez l'IA dans votre Entreprise | 7

Q3 : Comment choisir l’algorithme de segmentation d’image le plus adapté à mon cas
d’utilisation spécifique ?

Le choix de l’algorithme de segmentation d’image approprié est crucial pour la réussite de
votre projet. Il n’existe pas d’algorithme universel qui fonctionne bien dans toutes les
situations. Voici les facteurs clés à considérer :

1. Nature des images :
Type d’image : Est-ce que ce sont des images en niveaux de gris, couleur, profondeur,
infrarouge, etc. ? Certains algorithmes sont plus adaptés à certains types d’images. Par
exemple, la segmentation basée sur la couleur est plus pertinente pour les images couleur
que pour les images en niveaux de gris.
Résolution de l’image : La résolution de l’image impacte les performances et les ressources
de calcul nécessaires. Les images haute résolution peuvent nécessiter des algorithmes plus
sophistiqués et plus gourmands en ressources.
Complexité des images : Y a-t-il du bruit, des ombres, des variations d’éclairage, des textures
complexes, des objets qui se chevauchent ou qui sont similaires au fond ? Des images
complexes nécessiteront probablement des algorithmes plus robustes et précis.

2. Objectifs de la segmentation :
Niveau de précision : Quel est le niveau de précision requis pour les segments ? Des
applications médicales ou industrielles nécessitent une segmentation très précise, tandis que
d’autres applications peuvent tolérer une certaine marge d’erreur.
Types de segments : Cherchez-vous à identifier des objets spécifiques, des régions
homogènes, des contours, ou d’autres types de segments ? Le choix de l’algorithme
dépendra de la nature des segments recherchés.
Nombre de segments : Combien de segments souhaitez-vous obtenir ? Certains algorithmes,
comme le k-means, nécessitent de spécifier le nombre de segments en amont.
Taille des segments : Les segments sont-ils de grande ou petite taille ? Certains algorithmes
sont plus adaptés pour les petits objets et d’autres pour les grands objets.

3. Contraintes de performance :
Vitesse d’exécution : La vitesse d’exécution est-elle une contrainte critique ? Si vous devez
traiter des images en temps réel, vous devrez choisir un algorithme rapide. Les algorithmes
basés sur l’apprentissage profond peuvent être plus lents que les algorithmes classiques.
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Ressources de calcul : Quelles sont les ressources informatiques disponibles (processeur,
mémoire, carte graphique) ? Les algorithmes d’apprentissage profond nécessitent souvent
des GPU puissants pour un entraînement efficace.
Consommation énergétique : Dans certaines applications (par exemple embarquées), la
consommation énergétique peut être une contrainte à prendre en compte.

4. Disponibilité des données d’entraînement :
Données annotées : Si vous optez pour des algorithmes d’apprentissage profond, vous aurez
besoin d’une grande quantité de données annotées avec les masques de segmentation
correspondant à votre cas d’utilisation. Si vous n’avez pas de données annotées, vous devrez
peut-être envisager des algorithmes plus classiques qui ne nécessitent pas de données
d’entraînement.

5. Expertise technique :
Compétences de l’équipe : Votre équipe a-t-elle des compétences en vision par ordinateur,
en apprentissage profond ou en traitement d’image ? Le choix de l’algorithme doit également
tenir compte des compétences disponibles dans votre équipe.
Outils et librairies : Les algorithmes d’apprentissage profond sont généralement plus difficiles
à implémenter à partir de zéro et nécessitent l’utilisation de librairies et d’outils dédiés
comme TensorFlow, PyTorch, Keras. Si vous n’avez pas d’expertise dans ces technologies,
vous devriez envisager des algorithmes plus simples.

Recommandations générales :

Commencez simple : Si vous n’êtes pas familier avec la segmentation d’image, commencez
par essayer des algorithmes simples comme le seuillage ou le k-means. Ces algorithmes
peuvent être suffisants pour des cas d’utilisation simples.
Évaluer plusieurs approches : Ne vous contentez pas d’un seul algorithme. Expérimentez
avec plusieurs algorithmes et comparez leurs performances sur un jeu de données de test.
Optimiser les paramètres : La plupart des algorithmes de segmentation d’image ont des
paramètres à ajuster. Utilisez des techniques d’optimisation pour trouver les paramètres qui
donnent les meilleurs résultats pour votre cas d’utilisation.
Utilisez des données d’évaluation : Evaluez les performances de votre algorithme en utilisant
des métriques de performance comme le Dice score, le Jaccard index, ou l’accuracy.
Consultez un expert : Si vous avez un cas d’utilisation complexe ou si vous rencontrez des
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difficultés, n’hésitez pas à consulter un expert en vision par ordinateur.

Q4 : Quelles sont les métriques d’évaluation clés pour mesurer la performance d’un
algorithme de segmentation d’image ?

L’évaluation des algorithmes de segmentation d’image est essentielle pour choisir la
meilleure solution et optimiser ses performances. Plusieurs métriques permettent de mesurer
la qualité de la segmentation, en comparant les résultats obtenus par l’algorithme avec les
masques de segmentation de référence (le “ground truth”). Voici quelques-unes des
métriques d’évaluation les plus courantes :

1. Intersection sur Union (IoU) / Indice de Jaccard :
Définition : L’IoU mesure la proportion de pixels qui sont à la fois dans le segment prédit par
l’algorithme et dans le segment de référence, par rapport à la proportion de pixels qui sont
dans l’un ou l’autre segment. L’IoU est calculé comme suit : `IoU = (Aire de l’intersection
entre la prédiction et le ground truth) / (Aire de l’union entre la prédiction et le ground
truth)`.
Interprétation : L’IoU prend des valeurs entre 0 et 1, où 1 indique une segmentation parfaite,
tandis que 0 indique un chevauchement nul. Plus la valeur de l’IoU est élevée, meilleure est
la segmentation. Il est couramment utilisé pour la segmentation sémantique.
Avantages : L’IoU est une métrique intuitive qui prend en compte à la fois les faux positifs
(pixels prédits comme faisant partie du segment, mais qui ne le sont pas) et les faux négatifs
(pixels du segment de référence qui n’ont pas été prédits).
Inconvénients : L’IoU peut être sensible à la taille des segments. Par exemple, si l’on
segmente un petit objet et que la prédiction est légèrement décalée, l’IoU sera faible, même
si l’algorithme a globalement bien identifié l’objet.

2. Indice de Dice (Dice Score) / Coefficient de Sørensen-Dice:
Définition : Le Dice est une autre métrique populaire qui est très similaire à l’IoU, mais avec
une pondération légèrement différente. Il est calculé comme suit : `Dice = (2 Aire de
l’intersection entre la prédiction et le ground truth) / (Aire de la prédiction + Aire du ground
truth)`.
Interprétation : Le Dice prend des valeurs entre 0 et 1, où 1 indique une segmentation
parfaite, et 0 une segmentation nulle.
Avantages : Le Dice est moins sensible aux déséquilibres de classe que l’IoU. Il met un peu
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plus l’accent sur les pixels correctement segmentés que l’IoU.
Inconvénients : Il est toujours sensible à la taille des objets, mais dans une moindre mesure
que l’IoU.

3. Précision et Rappel (Precision and Recall) :
Définition : Ces métriques sont souvent utilisées en classification, mais elles peuvent
également être appliquées à la segmentation. La précision mesure la proportion de pixels
correctement prédits comme étant dans un segment parmi tous les pixels prédits comme
étant dans ce segment. `Précision = (Vrais positifs) / (Vrais positifs + Faux positifs)`. Le
rappel mesure la proportion de pixels du segment de référence qui ont été correctement
prédits. `Rappel = (Vrais positifs) / (Vrais positifs + Faux négatifs)`.
Interprétation : La précision et le rappel peuvent prendre des valeurs entre 0 et 1. Une
précision élevée indique que l’algorithme fait peu de faux positifs, tandis qu’un rappel élevé
indique que l’algorithme fait peu de faux négatifs.
Avantages : La précision et le rappel permettent d’évaluer les performances de segmentation
en termes de faux positifs et de faux négatifs.
Inconvénients : Ces métriques sont considérées individuellement. Un algorithme peut avoir
une très bonne précision mais un faible rappel (ou vice versa). Il est souvent préférable de les
combiner en utilisant la F1-score.

4. F1-score :
Définition : Le F1-score est la moyenne harmonique de la précision et du rappel. Il est calculé
comme suit : `F1-score = 2 (Précision Rappel) / (Précision + Rappel)`.
Interprétation : Le F1-score prend des valeurs entre 0 et 1, où 1 indique une segmentation
parfaite. Il permet de trouver un bon compromis entre la précision et le rappel.
Avantages : Le F1-score est utile lorsque l’on cherche un bon équilibre entre la minimisation
des faux positifs et des faux négatifs.
Inconvénients : Le F1-score ne prend pas en compte les vrais négatifs.

5. Exactitude (Accuracy) :
Définition : L’exactitude mesure la proportion de pixels qui sont correctement classés (vrais
positifs et vrais négatifs) parmi tous les pixels de l’image. `Accuracy = (Vrais positifs + Vrais
négatifs) / (Nombre total de pixels)`.
Interprétation : L’exactitude prend des valeurs entre 0 et 1.
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Avantages : C’est une métrique simple à comprendre.
Inconvénients : L’exactitude est une métrique peu informative en cas de déséquilibre entre
les classes. Par exemple, si l’on cherche à détecter un objet qui ne représente que quelques
pixels dans une image, un classifieur qui prédit toujours l’absence de l’objet aura une
exactitude très élevée, mais sera inutile en pratique. En segmentation, l’accuracy a un
intérêt surtout dans la tâche de segmentation multiclasse, où la classe du fond est de grande
dimension.

Autres métriques :

Distance de Hausdorff : Mesure la distance maximale entre les contours de la prédiction et
les contours du ground truth. Elle est plus sensible aux erreurs importantes sur les limites
des objets.
Distance de surface moyenne : Mesure la distance moyenne entre les contours de la
prédiction et les contours du ground truth. Elle est moins sensible aux points aberrants que la
distance de Hausdorff.
Indice Rand ajusté (ARI) : Mesure la similarité entre deux partitions de l’image. Il est utilisé
pour évaluer les performances de la segmentation basée sur le clustering.

Conseils pour choisir la bonne métrique :

Choisissez la métrique en fonction des spécificités de votre tâche de segmentation.
N’utilisez pas une seule métrique, mais combinez plusieurs métriques pour évaluer les
performances de votre algorithme sous différents angles.
Comparez les performances de différents algorithmes en utilisant les mêmes métriques et les
mêmes jeux de données.
Analysez les cas où l’algorithme échoue (faux positifs et faux négatifs) pour comprendre ses
limites et l’améliorer.

En utilisant ces métriques d’évaluation, vous pourrez mesurer objectivement les
performances de votre algorithme de segmentation d’image et prendre des décisions
éclairées pour optimiser ses performances.

Q5 : Comment puis-je intégrer un algorithme de segmentation d’image dans les flux de
travail existants de mon entreprise ?
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L’intégration d’algorithmes de segmentation d’image dans les flux de travail existants d’une
entreprise peut sembler complexe, mais elle peut être réalisée de manière progressive et
adaptée aux besoins spécifiques de chaque organisation. Voici une approche par étapes pour
faciliter cette intégration :

1. Identification des besoins et des opportunités :
Analyse des processus existants : Identifiez les processus de votre entreprise où la
segmentation d’image peut apporter une valeur ajoutée, en améliorant l’efficacité, en
réduisant les coûts ou en créant de nouvelles opportunités.
Définition des objectifs : Déterminez les objectifs précis que vous souhaitez atteindre avec la
segmentation d’image, qu’il s’agisse d’améliorer le contrôle qualité, d’optimiser l’analyse
d’images médicales, d’améliorer l’analyse des images produites par vos chaînes de
production ou bien d’automatiser la surveillance.
Évaluation de la faisabilité : Évaluez la faisabilité technique et économique de l’intégration de
la segmentation d’image, en tenant compte des ressources disponibles, des coûts de
développement et de maintenance, et des compétences nécessaires.

2. Choix de l’algorithme et de la plateforme :
Sélection de l’algorithme : Choisissez l’algorithme de segmentation d’image le plus adapté à
vos besoins et à la nature de vos données. Tenez compte des critères de performance, de
vitesse d’exécution, de précision et de disponibilité des données d’entraînement.
Choix de la plateforme : Sélectionnez la plateforme de développement et de déploiement la
plus appropriée, qu’il s’agisse d’une solution cloud, d’une solution locale, d’une application
mobile ou d’une solution embarquée. Choisissez une plateforme compatible avec vos
infrastructures existantes et votre expertise technique. Les solutions cloud proposent
souvent des services de segmentation d’image pré-entraînés ou des outils de construction
d’algorithme facilitant le développement et le déploiement.
Choix du langage de programmation: Le langage Python, avec ses nombreuses librairies
dédiées à l’intelligence artificielle (TensorFlow, PyTorch, OpenCV) est le langage le plus
largement utilisé. C’est aussi un langage facile d’accès pour des équipes débutantes dans ce
domaine.

3. Collecte et préparation des données :
Collecte des données : Rassemblez les images que vous allez utiliser pour entraîner et tester
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votre algorithme de segmentation. Veillez à ce que les données soient représentatives de la
diversité des images que vous allez rencontrer en production.
Annotation des données : Si vous utilisez des algorithmes d’apprentissage profond, vous
aurez besoin d’annoter les images, c’est-à-dire de dessiner les masques de segmentation
correspondant à vos cas d’utilisation. Ce processus peut être long et coûteux, mais il est
essentiel pour la performance de votre algorithme. Des outils d’annotation collaboratifs,
souvent proposés par les solutions cloud, existent pour accélérer ce processus.
Prétraitement des données : Effectuez des opérations de prétraitement des données
(redimensionnement, normalisation, suppression du bruit) pour améliorer la qualité des
images et optimiser les performances de votre algorithme.

4. Développement et entraînement de l’algorithme :
Développement de l’algorithme : Implémentez l’algorithme de segmentation d’image en
utilisant le langage de programmation et les librairies que vous avez choisies. Vous pouvez
utiliser un algorithme pré-entraîné (fourni par la plateforme cloud ou par une librairie open
source) ou entraîner votre propre algorithme à partir des données annotées.
Entraînement de l’algorithme : Si vous utilisez un algorithme d’apprentissage profond,
entraînez-le sur un jeu de données d’entraînement, puis évaluez ses performances sur un jeu
de données de validation. Utilisez les métriques d’évaluation pour mesurer la qualité de votre
algorithme et ajuster ses paramètres pour optimiser ses performances.

5. Intégration dans les flux de travail :
Développement des interfaces : Développez les interfaces qui permettront d’intégrer
l’algorithme de segmentation d’image dans vos flux de travail existants. Vous pouvez utiliser
des API, des interfaces web ou des applications dédiées.
Automatisation du processus : Automatisez le processus d’analyse des images en intégrant
l’algorithme dans vos outils de production ou vos systèmes d’information. Configurez des
pipelines pour automatiser l’extraction d’images, leur traitement par l’algorithme de
segmentation, et le stockage des résultats.
Tests et validation : Testez et validez l’intégration de votre algorithme de segmentation
d’image dans votre environnement de production. Assurez-vous qu’il fonctionne
correctement, qu’il est rapide et qu’il répond à vos besoins.

6. Déploiement et maintenance :
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Déploiement : Déployez votre solution de segmentation d’image dans votre environnement
de production. Mettez en place des outils de surveillance pour surveiller les performances de
l’algorithme et détecter les problèmes éventuels.
Maintenance et mise à jour : Assurez la maintenance et la mise à jour de votre solution de
segmentation d’image. Recueillez les retours des utilisateurs et apportez les améliorations
nécessaires. Vous devrez également continuer à entraîner votre algorithme avec de
nouvelles données pour maintenir ses performances.

7. Formation des équipes :
Formation des utilisateurs : Formez les utilisateurs à l’utilisation de la solution de
segmentation d’image et aux nouvelles fonctionnalités qu’elle apporte.
Formation de l’équipe technique : Formez l’équipe technique à la maintenance et à la mise à
jour de la solution.

L’intégration d’un algorithme de segmentation d’image dans les flux de travail d’une
entreprise nécessite un travail d’équipe, une bonne planification et une approche
progressive. En suivant les étapes décrites ci-dessus, vous pourrez faciliter cette intégration
et bénéficier pleinement des avantages de cette technologie.

Q6 : Quels sont les coûts associés à l’implémentation d’un algorithme de segmentation
d’image ?

L’implémentation d’un algorithme de segmentation d’image implique divers coûts qui doivent
être pris en compte lors de la planification d’un projet. Ces coûts peuvent varier
considérablement en fonction de la complexité de l’algorithme, de la nature des données, de
l’infrastructure utilisée et des compétences de l’équipe. Voici une analyse détaillée des
principaux types de coûts à considérer :

1. Coûts liés aux données :
Acquisition des données : Si vous n’avez pas déjà les données nécessaires (images ou
vidéos), vous devrez peut-être investir dans leur acquisition. Le coût peut varier
considérablement en fonction du type de données (images satellites, images médicales,
images de production, etc.), de leur quantité et de leur qualité.
Annotation des données : L’annotation des données, c’est-à-dire le marquage des objets ou
des régions d’intérêt dans les images, est une étape cruciale pour les algorithmes
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d’apprentissage supervisé. Cette tâche est souvent manuelle et peut être très coûteuse en
termes de temps et de main-d’œuvre qualifiée, en particulier si le nombre d’images à
annoter est important. Le coût peut varier en fonction de la complexité des annotations
(simples boîtes englobantes ou masques de segmentation précis), du nombre de classes à
annoter et du prix du travail de l’annotateur. Des outils d’annotation peuvent faciliter cette
tâche, mais leur utilisation peut aussi engendrer des coûts.
Stockage des données : Le stockage de grandes quantités de données, en particulier
d’images haute résolution ou de vidéos, peut entraîner des coûts significatifs. Choisissez une
solution de stockage adaptée à vos besoins (stockage local, stockage cloud) en tenant
compte de la volumétrie de données et des besoins d’accès.

2. Coûts liés au développement de l’algorithme :
Choix de la solution : Le coût varie en fonction du choix d’utiliser une librairie open source
(gratuite), une solution cloud (par abonnement), une solution sur étagère ou un
développement spécifique (sur-mesure).
Compétences : Vous devrez disposer des compétences nécessaires pour développer,
entraîner et optimiser l’algorithme. Si votre équipe ne possède pas ces compétences, vous
devrez peut-être recruter des experts en vision par ordinateur, en apprentissage profond ou
en traitement d’image, ou bien faire appel à un consultant. Le coût des compétences peut
varier en fonction de l’expérience et de la localisation géographique.
Temps de développement : Le temps nécessaire pour développer et optimiser l’algorithme
peut être significatif. Plus le projet est complexe, plus le temps nécessaire sera important, ce
qui se traduira par des coûts de main-d’œuvre.
Ressources informatiques : L’entraînement d’algorithmes d’apprentissage profond, surtout
s’ils sont complexes, nécessite des ressources informatiques importantes, telles que des GPU
puissants et de la mémoire vive. Ces ressources peuvent entraîner des coûts élevés en
termes d’achat de matériel ou de location de ressources cloud.
Licences des outils : Certains outils de développement et d’annotation de données peuvent
nécessiter l’achat de licences, ce qui peut augmenter le coût global du projet.

3. Coûts d’intégration et de déploiement :
Intégration : L’intégration de l’algorithme dans vos flux de travail existants nécessite du
temps et des compétences en développement d’applications et d’API. Vous devrez peut-être
adapter votre infrastructure existante, développer de nouvelles interfaces ou automatiser des
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processus.
Déploiement : Le déploiement de l’algorithme dans votre environnement de production peut
nécessiter des investissements en matériel ou en ressources cloud, ainsi qu’en configuration
et maintenance des serveurs.
Maintenance : La maintenance et la mise à jour de la solution de segmentation d’image
nécessitent des efforts continus en termes de surveillance des performances, de correction
des bugs et d’entraînement de l’algorithme avec de nouvelles données.

4. Coûts liés à la formation :
Formation des utilisateurs : Vous devrez peut-être former les utilisateurs à l’utilisation de la
solution de segmentation d’image et à l’interprétation des résultats.
Formation de l’équipe technique : Vous devrez peut-être former l’équipe technique à la
maintenance et à l’optimisation de la solution.

5. Coûts indirects :
Coûts d’opportunité : L’implémentation d’un algorithme de segmentation d’image peut
immobiliser des ressources qui pourraient être utilisées dans d’autres projets.
Coûts liés aux erreurs : Des erreurs dans le développement ou le déploiement de l’algorithme
peuvent entraîner des coûts supplémentaires.
Risques : Il existe des risques associés à l’implémentation d’une nouvelle technologie, tels
que le non-respect des délais, le dépassement du budget, ou l’incapacité à atteindre les
objectifs fixés.

Ressources pour aller plus loin :

Livres

“Digital Image Processing” de Rafael C. Gonzalez et Richard E. Woods: Ce livre est un
classique incontournable pour une compréhension approfondie des fondements du
traitement d’image, y compris les techniques de segmentation. Bien que technique, il fournit
la base théorique nécessaire pour comprendre comment fonctionnent les algorithmes. Utile
pour une compréhension en profondeur et pour aborder des problèmes complexes de
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segmentation.
“Computer Vision: Algorithms and Applications” de Richard Szeliski: Un excellent livre de
référence pour l’ensemble du domaine de la vision par ordinateur, avec des chapitres dédiés
à la segmentation d’image, allant des approches classiques aux méthodes plus récentes
basées sur l’apprentissage profond. Aborde les aspects théoriques et pratiques avec de
nombreux exemples. Particulièrement pertinent pour les applications business.
“Deep Learning with Python” de François Chollet: Ce livre, écrit par le créateur de Keras, offre
une introduction accessible à l’apprentissage profond avec de nombreux exemples pratiques.
Les techniques de segmentation d’image basées sur des réseaux neuronaux sont largement
abordées. Permet de se familiariser avec la mise en œuvre pratique des algorithmes.
“Hands-On Machine Learning with Scikit-Learn, Keras & TensorFlow” d’Aurélien Géron: Un
livre pratique qui couvre l’ensemble du processus d’apprentissage automatique, de la
préparation des données à la mise en production. Plusieurs chapitres sont dédiés à la vision
par ordinateur et à la segmentation, avec des exemples concrets. Utile pour une mise en
application rapide des connaissances.
“Pattern Recognition and Machine Learning” de Christopher M. Bishop: Ce livre est une
référence incontournable pour comprendre les bases théoriques de l’apprentissage
automatique. Bien que technique, il est utile pour une compréhension approfondie des
modèles utilisés en segmentation, notamment les modèles probabilistes. Recommandé pour
les personnes ayant une base mathématique solide.
“Image Processing and Analysis: With Applications” de Stan Birchfield: Un livre plus spécialisé
qui met l’accent sur les applications pratiques du traitement d’image, y compris la
segmentation. Présente des exemples concrets et les défis associés à différentes applications
business.

Sites Internet et Blogs

Towards Data Science (towardsdatascience.com): Une plateforme d’articles de blog sur la
science des données et l’apprentissage automatique, avec de nombreux articles consacrés à
la segmentation d’image, des tutoriels, des comparatifs d’algorithmes et des études de cas
concrets. Permet de suivre l’actualité et les tendances du domaine.
Machine Learning Mastery (machinelearningmastery.com): Un blog de Jason Brownlee avec
des tutoriels pas-à-pas sur l’apprentissage automatique, y compris la vision par ordinateur et
la segmentation. Excellent pour se former de manière pratique et progressive.
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Papers With Code (paperswithcode.com): Un site web qui rassemble les articles de recherche
en apprentissage automatique, en particulier en vision par ordinateur. Fournit également des
implémentations de code pour les algorithmes présentés. Un outil indispensable pour suivre
l’état de l’art.
OpenCV (opencv.org): Le site officiel de la librairie OpenCV, une librairie de référence pour le
traitement d’image et la vision par ordinateur. Propose une documentation complète, des
exemples de code et une communauté active. Indispensable pour la mise en œuvre pratique
des algorithmes.
TensorFlow (tensorflow.org) et Keras (keras.io): Les sites web officiels des librairies
TensorFlow et Keras, qui sont deux outils incontournables pour l’apprentissage profond en
vision par ordinateur. Fournissent une documentation complète et des tutoriels sur la
segmentation d’image.
PyTorch (pytorch.org): Le site web officiel de PyTorch, une autre librairie populaire pour
l’apprentissage profond en vision par ordinateur. Fournit des ressources comparables à celles
de TensorFlow et Keras.
Analytics Vidhya (analyticsvidhya.com): Un site web indien avec de nombreux articles,
tutoriels et cours sur l’apprentissage automatique et la science des données, dont certains
sont spécifiquement dédiés à la segmentation d’image.
Medium.com: Une plateforme de blogs qui héberge de nombreux articles techniques sur la
segmentation d’image, provenant d’experts et de praticiens. Une source d’informations
diversifiée et souvent très actuelle. (Rechercher par mots clés : “image segmentation”, “deep
learning segmentation”)

Forums et Communautés

Stack Overflow (stackoverflow.com): Une plateforme de questions et réponses pour les
développeurs. Idéale pour obtenir de l’aide sur des problèmes spécifiques de code ou des
questions techniques liées à la segmentation d’image.
Reddit (reddit.com): Les subreddits dédiés à la vision par ordinateur (r/computervision) et à
l’apprentissage automatique (r/MachineLearning) sont d’excellents endroits pour poser des
questions, discuter des dernières tendances et partager des ressources.
LinkedIn Groups: Des groupes de discussion sur la vision par ordinateur, l’apprentissage
automatique et l’intelligence artificielle peuvent être trouvés sur LinkedIn, offrant un espace
d’échange avec des professionnels du domaine.
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Kaggle (kaggle.com): Une plateforme de compétitions d’apprentissage automatique qui
propose souvent des défis de segmentation d’image. Permet de mettre en pratique ses
compétences et de comparer ses performances avec d’autres experts.
GitHub: La plupart des algorithmes de segmentation sont open source et disponibles sur
GitHub. Permet de voir des exemples de code, d’apprendre des autres et de contribuer à la
communauté. (Rechercher par mots clés : “image segmentation”, “deep learning
segmentation”)

TED Talks

TED Talks sur l’intelligence artificielle et la vision par ordinateur: Bien qu’il n’y ait pas de
conférences TED spécifiquement dédiées à la segmentation d’image, rechercher des
conférences sur l’IA, la vision par ordinateur et l’apprentissage profond peut donner un
contexte plus large et une perspective intéressante sur l’importance de la segmentation dans
l’écosystème. Des conférenciers comme Fei-Fei Li, Andrew Ng ou Yann LeCun ont abordé les
thèmes liés à la vision par ordinateur.
TED Talks sur les applications spécifiques de la segmentation: Des conférences sur l’imagerie
médicale (segmentation de tumeurs), la conduite autonome (segmentation de scènes) ou
l’agriculture de précision (segmentation de cultures) peuvent éclairer sur les bénéfices de
cette technologie dans des contextes métiers.

Articles et Journaux Scientifiques

IEEE Transactions on Pattern Analysis and Machine Intelligence (TPAMI): Une revue
scientifique de premier plan dans le domaine de la vision par ordinateur, qui publie
régulièrement des articles de recherche sur la segmentation d’image, allant des méthodes
classiques aux techniques d’apprentissage profond les plus récentes.
International Journal of Computer Vision (IJCV): Une autre revue de référence dans le
domaine de la vision par ordinateur, avec de nombreux articles sur la segmentation d’image
et les applications associées.
Computer Vision and Pattern Recognition (CVPR): Une conférence de recherche majeure dans
le domaine de la vision par ordinateur. Les articles publiés lors de cette conférence sont un
indicateur important des dernières avancées de la recherche en segmentation d’image.
European Conference on Computer Vision (ECCV): Une autre conférence de référence dans le
domaine de la vision par ordinateur, comparable à CVPR, qui offre des publications de pointe

https://www.demarretonaventure.com


Algorithmes de segmentation d’image

www.demarretonaventure.com - Intégrez l'IA dans votre Entreprise | 20

dans le domaine.
International Conference on Computer Vision (ICCV): Cette conférence est également un
évènement majeur pour la vision par ordinateur et une source importante de publications
dans le domaine de la segmentation.
arXiv: Un serveur de prépublications scientifiques où les chercheurs publient leurs travaux
avant leur parution dans des revues ou conférences. Permet de suivre l’actualité de la
recherche en segmentation d’image et d’identifier les tendances émergentes. (Rechercher
par mots clés : “image segmentation”, “deep learning segmentation”, “semantic
segmentation”)
Google Scholar: Un moteur de recherche qui permet d’explorer la littérature scientifique, y
compris les articles sur la segmentation d’image. Utile pour retrouver les publications les plus
pertinentes pour un sujet donné.

Ressources Spécifiques Contexte Business

Rapports d’études de marché: Des entreprises comme Gartner, Forrester ou IDC publient des
rapports sur l’intelligence artificielle, la vision par ordinateur et leurs applications dans
différents secteurs d’activité. Ils permettent de comprendre les tendances du marché et les
bénéfices de la segmentation d’image pour les entreprises.
Études de cas: Rechercher des études de cas d’entreprises qui ont mis en œuvre avec succès
des solutions de segmentation d’image pour améliorer leur performance ou créer de
nouveaux produits. Ces exemples concrets sont souvent plus parlants que des présentations
théoriques. (Rechercher par mots clés : “image segmentation case study”)
Blogs et sites web spécialisés dans l’IA pour les entreprises: Plusieurs blogs et sites web sont
dédiés à l’application de l’IA en entreprise. Ils publient des articles et des études de cas qui
peuvent montrer comment la segmentation d’image est utilisée pour résoudre des problèmes
métier concrets.
Webinaires et conférences en ligne: De nombreux organismes proposent des webinaires et
des conférences en ligne sur l’IA, la vision par ordinateur et leurs applications en entreprise.
Ces événements sont une excellente occasion d’apprendre et de se tenir informé des
dernières tendances.
Consultants et entreprises spécialisées en IA: Faire appel à des consultants ou des
entreprises spécialisées en IA peut permettre d’obtenir une expertise pointue sur la
segmentation d’image et sa mise en œuvre dans un contexte business. Ils peuvent
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également aider à évaluer le retour sur investissement d’une telle technologie.

Points d’attention pour une approche orientée business:

Identifier le problème métier: Avant de se lancer dans la segmentation d’image, il est crucial
d’identifier clairement le problème métier que l’on cherche à résoudre et de comprendre les
besoins et les attentes des clients.
Collecte et annotation de données: La qualité des données est essentielle pour la réussite
d’un projet de segmentation d’image. Il faut prévoir la collecte et l’annotation de données de
manière rigoureuse, en veillant à la représentativité de l’échantillon.
Choix de l’algorithme: Le choix de l’algorithme de segmentation doit se faire en fonction du
problème à résoudre, de la disponibilité des données et des ressources de calcul. Il n’y a pas
de solution unique et il faut souvent tester différentes approches.
Évaluation des performances: Il est important de mettre en place des métriques d’évaluation
des performances de l’algorithme de segmentation et de les suivre de manière régulière. Ces
métriques doivent être pertinentes pour le problème métier que l’on cherche à résoudre.
Intégration dans un système plus large: La segmentation d’image est souvent une étape
dans un processus plus large. Il faut donc réfléchir à la manière d’intégrer l’algorithme de
segmentation dans un système existant et de le faire communiquer avec d’autres outils.
Gestion du cycle de vie du projet: Un projet de segmentation d’image doit être considéré
comme un projet continu qui nécessite une gestion régulière et une mise à jour des
algorithmes.
Aspects éthiques et réglementaires: Il est important de tenir compte des aspects éthiques et
réglementaires liés à la segmentation d’image, en particulier en ce qui concerne la vie privée
et la sécurité des données.

L’ensemble de ces ressources permettra d’approfondir considérablement votre
compréhension des algorithmes de segmentation d’image, de leur fonctionnement et de
leurs applications, en particulier dans un contexte business. N’oubliez pas d’adapter votre
approche à vos besoins et à votre niveau d’expertise, en commençant peut-être par des
ressources plus accessibles avant de vous plonger dans les aspects plus techniques.
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